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Conforme o préprio titulo sugere, este livro retine desde material tedrico e
formal até experiéncias e orientacOes praticas reais sobre como conduzir e exe-
cutar aplicacdes na drea da descoberta de conhecimento em bases de dados
(KDD). Seu contetido é uma introdugiao aos conceitos fundamentais necessa-
rios para se realizar o processo de KDD.

Durante todo o livro, exemplos sdo utilizados para demonstrar a aplicagio
das técnicas de KDD em situagoes praticas. Ao fim de cada capitulo, sdo forne-
cidos exercicios para que o leitor possa verificar o entendimento do contetido
apresentado.

Publico-alvo

Este livro é destinado a estudantes de nivel técnico, de graduagio e pds-gra-
duacdo em Informatica, Computagio ou em Engenharia que estejam cursando
alguma disciplina introdutéria sobre KDD. Profissionais de outras dreas como
a Estatistica também podem encontrar neste livro uma boa iniciagao aos con-
ceitos computacionais de KDD e a sua aplicacao.

Em geral, o livro é adequado para profissionais de Tecnologia da Informa-
¢ao interessados em utilizar dados histéricos para extrair conhecimento que
possa ser utilizado na tomada de decisdes. Assim, o texto mescla uma abor-
dagem conceitual e formal com linguagem acessivel, recomendada a todos os
tipos de leitores, seguido de informacoes de cunho mais pratico, voltado ao
publico com interesse na aplicacio da tecnologia.

O conhecimento dos fundamentos de programacio e de banco de dados é
desejavel (mas nao obrigatério) para o bom entendimento dos assuntos tratados.

Organizacao dos capitulos

O Capitulo 1 apresenta uma visio geral da drea de KDD e sua relagio com ou-
tras dreas do conhecimento. Contém uma retrospectiva histérica sobre o tema
e a interpretagio dos autores acerca da diversidade de expressoes relacionadas
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cada vez mais populares como Mineracdo de Dados, Big Data, Ciéncia de Da-
dos, dentre outras.

O Capitulo 2 complementa a visdo geral da drea de KDD e Mineracido de
Dados, com conceitos bésicos necessarios aos capitulos subsequentes. Também
apresenta os tipos de profissionais que atuam na area.

O Capitulo 3 enfoca a Descoberta de Conhecimento em Bases de Dados
como processo, detalhando suas etapas e algumas das funcdes de KDD mais
utilizadas. Um mesmo exemplo de banco de dados é considerado ao longo do
capitulo de modo que o leitor possa acompanhar de forma encadeada todo o
processo.

Sumarizacdo, Classificacio, Agrupamento, Descoberta de Associagoes e
Previsio de Séries Temporais estdo entre as principais tarefas de KDD apresen-
tadas no Capitulo 4.

O Capitulo § mostra diversos métodos e técnicas de Mineragao de Dados.
Para um melhor aproveitamento do contetido apresentado, recomenda-se (para
os leitores sem conhecimento em técnicas de Inteligéncia Computacional) que a
leitura desse capitulo seja precedida por um estudo do material complementar
(veja o item Recursos da Web deste preficio) que contém nogdes introdutdrias
sobre Redes Neurais, Légica Nebulosa e Algoritmos Genéticos.

O Capitulo 6 trata de um tépico de grande importancia no processo de
Descoberta de Conhecimento em Bases de Dados: a caracterizacio de uma
metodologia para orientar o processo de KDD. Baseada na CRISP-DM (mode-
lo industrial que contém diretrizes para execugio de aplicagoes de KDD), tal
metodologia e seus mecanismos de controle encontram-se descritos em detalhe
nesse capitulo.

Com a popularizagio de técnicas para a anilise de redes sociais on-line e
dos sistemas de recomendagio, muita aten¢ao tem sido dedicada a andlise de
dados representados como grafos. Grafos sio estruturas matemdticas ampla-
mente utilizadas na representagao abstrata de dados. O Capitulo 7 dedica-se
a apresentagio de tarefas e aplicagcdes de andlises de dados estruturados em
grafos, como, por exemplo, predi¢io de ligagoes e a detec¢ao de comunidades.

Bastante popular na atualidade, a expressao Big Data se refere ao conjunto
de técnicas e procedimentos que abrangem a coleta continua, a integracdo, o
armazenamento ¢ a andlise dindmica de dados, possivelmente esparsos, pro-
venientes de vdrias fontes e em diferentes formatos. O Capitulo 8 apresenta
uma introdugio ao cendrio de Big Data, destacando conceitos e tecnologias de
NoSQL e de Mineragao de Dados Paralela e Distribuida (com introducoes ao
MapReduce e ao Hadoop).

Nos Capitulos 9 e 10 sido apresentadas, a titulo ilustrativo, algumas das
principais experiéncias praticas reais vivenciadas pelos autores em projetos en-
volvendo Minerag¢ao de Dados. Em particular, o Capitulo 10 destaca aplicacoes
de Mineragio de Dados Educacionais, enfatizando os resultados obtidos com
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o apoio do projeto Memore e do programa USA-UCA no contexto “Um Com-
putador por Aluno”.

Por fim, o Capitulo 11 resume as principais tendéncias nas areas de KDD e
de Mineracdo de Dados, além de fornecer algumas orientagoes para os leitores
que atuam ou pretendam atuar na 4rea.

Recursos na web

Como informagio suplementar a contida neste livro, disponibilizamos um site
na propria editora Elsevier/Campus. O leitor pode acessar a pagina da edito-
ra (www.elsevier.com.br). Nesse endereco, o leitor pode obter informagoes e
material complementar sobre o tema. O leitor pode também utilizar esse site
para entrar em contato com os autores, com o objetivo de trocar ideias sobre o
livro. Entre os recursos que podem ser encontrados no site, estio os seguintes:

* Solugoes de alguns dos exercicios propostos no livro.

* ApresentagOes baseadas no contetido dos assuntos abordados no livro.
Esse material é til para o professor ou instrutor que deseja adotar o livro
em seus Cursos.

* Implementacoes de alguns dos métodos e/ou técnicas apresentados no
livro.

* Um texto introdutério sobre Redes Neurais Artificiais, Logica Nebulo-
sa, Algoritmos Genéticos e Data Warehouse. Recomenda-se que leitores
nio familiarizados com os temas leiam esse texto antes do Capitulo § do
livro.

* Outras fontes de informagido. O material disponivel no site da editora
contém também enderecos para outras fontes de informacdo sobre KDD.
Seguindo a natureza dinimica da internet, o contetido do site serd modi-
ficado de tempos em tempos.

Agradecimentos
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Convidamos o leitor a prosseguir pelo restante desta obra. Esperamos que as
informacoes nela contidas sejam tteis e que a leitura seja a mais agradavel pos-
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possa despertar o interesse do leitor pela drea de KDD e Mineracdo de Dados,
e, de alguma forma, contribuir para sua formagao profissional.
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complexa, temos consciéncia de que erros e inconsisténcias ainda se escondem
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contato conosco para trocar ideias e fornecer criticas e sugestOes, fiquem a
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